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Abstrak

Jurnal atau artikel ilmiah adalah sebuah data teks berupa karya tulis yang telah dibuat oleh
peneliti yang melakukan sebuah penelian pada suatu topik dalam bidang tertentu. Secara umum
jurnal ilmiah ini diterbitkan online oleh situs penyedia informasi ilmiah dan perguruan tinggi. Pada
penelitian ini mengambil studi kasus jurnal repositor Teknik Informatika UMM dimana masih
belum dikategorikan berdasarkan jurusan bidang minat seperti RPL, Jaringan, Game, dan Data
Science. Penelitian ini menggunakan metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN)
yaitu modifikasi dari metode KNN secara umum. Hasil klasifikasi menggunakan metode ini
menunjukkan bahwa nilai k yang optimal adalah berada pada angka 17 dengan e = 2 memiliki
akurasi sebesar 60,25641026%. Dikarenakan bahwa menurut penelitian sebelumnya yang
menggunakan metode NWKNN, jika k bernilai besar maka suatu data uji akan mempunyai besar
probabilitas benar masuk kedalam kategori kelas dengan hasil score tertinggi.

Kata Kunci: Klasifikasi, Neighbor Weighted K-Neares Neighbor

Abstract

Journals or scientific articles are text data in the form of written works that have been made
by researchers who conduct research on a topic in a particular field. In general this scientific
journal is published online by scientific information provider sites and universities. In this research,
take a case study UMM Repositor Informatics Engineering journal which is still not categorized
based on the fields of interest such as RPL, Network, Game, and Data Science. This study uses
the Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN) method, a modification of the KNN method
in general. The classification results using this method show that the optimal k value is at number
17 with e = 2 which has 60,25641026% of accuracy. Due to that according to previous studies
using the NWKNN method, if k is of great value then a test data will have a big probability of true
entering the class category with the most highest score calculate.

Keywords: Classification, Neighbor Weighted K-Neares Neighbor

1. Pendahuluan

Pertumbuhan data teks dari tahun ke tahun semakin meningkat. Penyebabnya adalah tak
lain dari berkembang pesatnya dunia teknologi informasi yang berisikan data teks.
Perkembangan data teks untuk dijadikan sumber yang potensial saat ini telah menjamur di
masyarakat seperti halnya media online yaitu website blog, portal berita, dan jejaring sosial [1].
Selain itu kebutuhan informasi dalam bentuk dokumen yaitu berupa jurnal ataupun artikel ilmiah
telah meningkat setiap tahun. Kebutuhan jurnal ataupun artikel ilmiah meningkat ini juga
dipengaruhi oleh bertambahnya kapasitas mahasiswa pertahunnya disetiap universitas serta
peneliti yang anggotanya mahasiswa dan dosen [2].

Jurnal atau artikel ilmiah adalah sebuah data teks berupa karya tulis yang telah dibuat oleh
peneliti yang melakukan sebuah penelian pada suatu topik dalam bidang tertentu. Secara umum
jurnal ilmiah ini diterbitkan online oleh situs penyedia informasi ilmiah dan perguruan tinggi.
Dengan adanya perkembangan informasi yang cepat didukung oleh perkembangan internet saat
ini memungkinkan proses penerbitan jurnal baik dari dalam dan luar negeri bisa dengan cepat
dan mudah. Peneliti baik dari dalam dan luar negeri pun berlomba-lomba membuat jurnal ilmiah
untuk keperluan studi mereka ataupun hanya sekedar meneliti saja. Jumlah dokumen jurnal
ilmiah dalam satu situs penerbitan gratis bisa mencapai kurang lebih 25 juta dari seluruh dunia
[3]. Tidak hanya dokumen dalam situs penerbitan gratis, penerbitan didalam perguruan tinggi pun
tidak kalah jumlahnya yang kurang lebih 2000 file, dimana setiap jurusan dalam perguruan tinggi
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menyetorkan jurnal ilmiah dengan jumlah 200 lebih file. Oleh karena itu dibutuhkan
pengelompokkan jurnal agar lebih mudah dalam mencari informasi

Pada penelitian ini bertujuan untuk menerapkan metode Neighbor Weighted K-Nearest
Neighbor untuk melakukan proses klasifikasi ke dalam kategori yang tepat berdasarkan bidang
minat pada aplikasi yang akan dibuat, sehingga mahasiswa dan masyarakat umum yang
membutuhkan referensi berupa jurnal dapat mencarinya sesuai dengan bidang minat yang akan
dicari. Pengaksesan repositor jurnal untuk pengambilan data pada saat ini tidak bisa diakses dari
luar dikarenakan server sedang mengalami masalah maka untuk memperoleh data repositor
jurnal pada prodi Teknik Informatika UMM harus meminta data pada dosen yang terkait dengan
penerbitan jurnal. Pemilihan Klasifikasi Abstrak Jurnal Repositor di Teknik Informatika UMM
Menggunakan Metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor berdasarkan beberapa penelitian
sebelumnya yang menggunakan metode tersebut dengan tingkat akurasi yang baik dan efektif.

Pada penelitian sebelumnya, penulis belum bisa menyelesaikan masalah yaitu belum
dapat mengklasifikasikan jurnal ke kategori yang tepat. Untuk menyelesaikan permasalahan
tersebut, pada penelitian ini proses mengkategorikan jurnal dengan tepat dapat diselesaikan
dengan menggunakan metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor. Metode NWKNN adalah
metode modifikasi atau pengembangan dari metode tradisional KNN. Metode ini menghasilkan
nilai bobot kecil untuk tetangga dari kelas mayoritas dan bobot besar untuk tetangga dari kelas
minoritas [4]. Berdasarkan penelitian lain sebelumnya menggunakan metode Neighbor Weighted
K-Nearest Neighbor diperoleh hasil kemajuan signifikan pada penyebaran data tidak seimbang
yang terbukti bahwa perbandingan kinerja metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor lebih
baik daripada kinerja metode K-Nearest Neighbor tradisional [5].

Kategori bidang minat yang ada saat ini berdasarkan kurikulum baru yaitu Rekayasa
Perangkat Lunak (RPL), Sistem Keamanan Jaringan (SKJ), Game Cerdas, dan Data Science.
Dengan adanya aplikasi klasifikasi jurnal repositor menggunakan metode K-Nearest Neighbor ini
bisa menjadi solusi masalah pada jurnal sebelumnya yang menggunakan dua metode yaitu Naive
Bayes Classifier dan Support Vector Machine.

2. Metode Penelitian
2.1 Metode Pengumpulan Data

Metode ini dilakukan untuk mendapatkan informasi yang digunakan untuk tercapainya
tujuan penelitian. Terdapat dua metode pengumpulan data yang digunakan yaitu : Studi Literatur
dan Observasi.

2.2 Studi Literatur

Studi literatur merupakan pencarian dan pengumpulan informasi bersumber dari jurnal
ilmiah, buku ataupun artikel yang membahas terkait dengan penelitian. Studi literatur yang
digunakan untuk penelitian ini adalah jurnal klasifikasi, penjelasan metode NWKNN, dan referensi
terkait lainnya. Jurnal yang digunakan adalah yang membahas tentang pengertian metode
NWKNN dan perbedaan metode NWKNN dengan KNN ditinjau dari perbandingan nilai
performansi keduanya.

2.3 Observasi

Observasi merupakan metode pengumpulan data yang langsung melihat situasi secara
nyata untuk mendapat pengetahuan apa saja terkait dengan penelitian. Observasi dilakukan di
kantor dosen Teknik Informatika UMM yaitu dengan meminta data jurnal pada dosen yang telah
menjadi admin jurnal repositor Teknik Informatika UMM.

2.4 Analisa Kebutuhan
Berdasarkan tujuan dari tools yang akan dibuat maka perlu menyediakan kebutuhan.
Gambar 1 berikut penjelasan dari alur tools yang akan dibuat.
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Gambar 1. Alur Tools Klasifikasi Repositor Jurnal Teknik Informatika UMM

2.5 Proses Klasifikasi

Proses ini dimulai dengan membuat training data dan data test dan mengekstrasi dokumen
jurnal repositor yang kemudian ditambahkan ke dalam tools bantuan. Terdapat 6 proses dalam
proses klasifikasi menggunakan metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor.

2.5.1 Ekstraksi Data

Pada Tabel 1 ini dilakukan pembacaan dan penerjemahan input dataset abstrak jurnal
repositor prodi Teknik Informatika menjadi sebuah objek yang mudah dipahami oleh sistem.
Abstrak jurnal diekstrak menggunakan tools yang kemudian hasilnya akan menentukan
banyaknya jumlah data training dan data test.

Tabel 1. Sample Data Abstrak Jurnal

Jenis Data Abstrak Kategori
Data Latih Laptop memiliki peran penting dalam pekerjaan Jaringan
sehari-hari...
Data Latih Pada penelitian ini, d|Iakukap klasifikasi dokumen Data Science
Tugas Akhir ...
Data Uji Algoritma Metaphone dapat diterapkan pada Data Science
berbagai ...
Data Uji Penulis mengangkat t0p|I§ peneilitan guna Jaringan
mengetahui ...

2.5.2 Text Pre-Processing

Pada Tabel 2 ini dilakukan proses tokenizing, case folding, filtering, dan stemming. Tujuan
dilakukan beberapa proses terebut adalah untuk memilah-milah teks yang ada pada abstrak
jurnal menjadi beberapa term agar siap diolah pada tahap selanjutnya. Pada proses tokenizing
dilakukan penghilangan karakter-karakter pemisah kata seperi spasi, tanda baca, angka. Pada
proses case folding dilakukan perubahan huruf besar menjadi huruf kecil. Pada proses stopword
removal dilakukan penghapusan kata yang bukan merupakan ciri atau kata unik dalam suatu
dokumen. Pada proses stemming dilakukan pengubahan kata menjadi kata dasar yang sesuai
dengan ejaan EYD [6].
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Tabel 2. Proses Tokenizing, Stopword Removal, Stemming

Jenis Data Abstrak Kategori
Data Latih [laptop, peran, kerja, r:hfszrlina, ;aptop, kondisi, laptop, Jaringan
Data Latih [teliti, klasifikasi, dokumen, tugas, teknik, informatika, Data Science

masalah, ...]
[terap, bahasa, atur, modifikasi, bahasa, dasar, sil,
uji, ...]
[tulis, angkat, topik, akurasi, baca, sensor, gas, Ipg,
pasar, ...]

Data Uji Data Science

Data Uji Jaringan

2.5.3 Term Weighting

Pada Tabel 3 ini dilakukan perhitungan pembobotan dengan metode pembobotan TF-IDF.
TF adalah jumlah kemunculan kata pada satu dokumen. Sedangkan IDF adalah pembobotan
kata berdasarkan banyaknya dokumen yang memuat kata tertentu.

Tabel 3. Penerapan Pembobotan Menggunakan TF-IDF

Tt Idf Wt = tf.idf
Kata DL1 DL2 DUl DU2 df . DL1 DL2 DUl DU2
(log(n/df))
laptop 3 0 0 0 3 0125 0375 0,000 0000 0,000
peran 1 0 0 ©0 1 0602 0602 0000 0,000 0,000
kerja 1 0 0 ©0 1 0602 0602 0000 0,000 0,000
f 1 0 0 0 1 0602 0602 0000 0,000 0,000
forma 1 0 0 0 1 0602 0602 0000 0,000 0,000

2.5.4 Perhitungan Euclidean Distance

Pada Tabel 4 ini dilakukan perhitungan ketetanggaan terdekat dengan memasukkan nilai
kemiripan antara dokumen data latih dan data uji setelah dilakukan pembobotan menggunakan
TF-IDF. Tahap berikutnya perhitungan nilai ketetanggan menggunakan Euclidean Distance, hasil
dari perhitungan tersebut dijumlah berdasarkan dokumen yang telah diuiji.

Tabel 4. Perhitungan Jarak Data Uji terhadap Data Latih

DU1 DU2
DL1 DL2 DL1 DL2
0,375 0 0,375 0
0,602 0 0,602 0
0,602 0 0,602 0
0,602 0 0,602 0
0,602 0 0,602 0

Setelah melewati tahap perhitungan nilai ketetanggan menggunakan Euclidean Distance,
hasil dari perhitungan tersebut dijumlah berdasarkan dokumen yang telah diuji, seperti pada
Tabel 5.

Tabel 5. Total Jarak Data Uji Terhadap Data Latih

DU1 DU2
DL1 DL2 DL1 DL2
SUM 22,672 23,07 26,636 26,08
Sorting 22,672 23,07 26,08 26,636

2.5.5 Pembobotan Kelas Kategori

Pada Persamaan 1 ini dilakukan pembobotan sebelum dilakukan perhitungan skor. Tahap
ini merupakan letak perbedaan antara metode KNN dan NWKNN sehingga diharapkan dapat
melakukan pengkategorian secara tepat.
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2.5.6 Nilai Skor

Pada Tabel 6 menunjukkan perhitungan nilai skor dengan memasukkan nilai Euclidian
Distance dan bobot kelas pada proses sebelumnya. DL1 termasuk kategori jaringan sehingga
termasuk elemen score kategori yang akan diuji, maka hasil perhitungan nilai jarak / Euclidean
Distance DL1 dikali dengan 1. Sedangkan untuk DL2 termasuk kategori Data Science sehingga
tidak termasuk elemen score jaringan, bernilai 0. Berikut perhitungannya :
e Score Pengujian DU1
Score DL1(Jaringan) =1,414213562*((22,672*1)+(23,07*0)) = 32,06304989
Score DL2(Data Science) =1,414213562*((22,672*0)+(23,07*1)) = 32,62590688
Score DL2 lebih besar daripada score DL1, maka DUL1 terklasifikasi sebagai dokumen dengan
kelas kategori Data Science.
e Score Pengujian DU2
Score DL1(Jaringan) = 1,414213562*((26,36*1)+(26,08*0)) = 37,66899245
Score DL2(Data Science) = 1,414213562*((26,36*0)+(26,08*1)) = 36,88268971
Score DL1 lebih besar daripada score DL2, maka DU2 terklasifikasi sebagai dokumen dengan
kelas kategori Jaringan.

Tabel 6. Kelas Prediksi Dokumen Uji

Dokumen Uji Kelas Awal Kelas Prediksi
DU1 Data Science Data Science
DU2 Jaringan Jaringan

2.5.7 Pengukuran Akurasi
Pada peneletian ini untuk pengukuran akurasinya menggunakan Persamaan 2 sebagai
berikut.

] jumlah data yang diprediksi benar
Akurasi = — x 100%
banyak data dalam satu set data testing Q)

2
Akurasi = 3 x 100% = 100%

3. Hasil Penelitian dan Pembahasan

Pada penelitian ini dataset diambil dari jurnal repositor Teknik Informatika Universitas
Muhammadiyah Malang yang belum diposting pada halaman website jurnal repositor. Data yang
diambil berjumlah 130 file kemudian data tersebut dibagi menjadi 80% data latih dan 20 % uji
dan divalidasi oleh 3 pakar yaitu dosen Informatika Universitas Muhammadiyah Malang sesuai
bidang minat.

3.1 Tools
Gambar 2 berikut merupakan tools yang telah dibuat menggunakan java. Pada tahap
pertama yaitu preprocessing dokumen.
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Walware Android telah meningkat secara signifikan seifing dengan majunya jam... flumbuh, malware, android, maju, jaman, ragam, teknik, android, teknik, machine, leaming, pola, statis, malware, android, tingkal, a... Data Scien... |~

Kriptografi yakni disiplin iimu yang kelika melakukan pr..fimu, sama, proses, enkripsi, teknik, ubah, pesan, bentuk, kode, kode, teli, rotasi, rotasi, citra, paros, cira, tuju, inform...|RPL

Gas LPG (liquefied pefroleum gas) adalah gas minyak bumi yang dicairkan di d.[{9as, Ipg, liquefied, gas, gas, minyak, bumi, cair, ksmponen, dominasi, propane, butane, dampak, buruk, gas, pg, mudah, bocor, &..._|Jaringan

Analisis sidik jar tangan adalah salah satu metode biometrik untuk karakier sese..|[analisis, sidik, jari, tangan, salah, karakler, analisis, sidik, jari, kembang, salah, fungsi, ofak, potensi, interpretas|, pola, sidik, jari, u... |RPL

Indonesia merupakan negara kepulauan yang terdiri dari berbagai macam suku dan budaya s... [indonesia, negara, pulau, suku, budaya, bahasa, Deda, beda, salah, satu, bahasa, masyarakal, barat, pulau, bahasa, bahasa, sifat .. Dala Scien

UPPKH Dinas Sosial dan Tenaga Kerja Kota Batu ini, merupakan satu dari beberapa instansi __|[dinas, sosial, tenaga, keria, kota, batu, instansi, sistem, informasi olah, data, data, akivitas, manual, jadi, instansi, ki |RPL L

\ANET falah salah satu jenis jaringan Ad Hoc yang berfungsi sebagai jaringan wireless denga...[[salah, jenis, jaring, fungsi, jaring, wireless, berapa, mobile, node, router, node, fungsi, router, cari, angan, jalur, node, jaring, node, J._|Jaringan

Opini publik merupakan salah satu instrumen yang bisa digunakan untuk melakukan evaluasi . [publik, salah, instrumen, evaluasi, giat, teit, ingkat, kuaiitas, laksana, giat, latin, aplikasi, informasi, serta, tampung, manfaat, mak... [Data Scien.

/Ada beberapa faklor yang toko online salah satunya adalah kepe...faktor, hasil, toko, online, salah, satu, bangun, hubung, hubung, langgan, hubung, hubung, guna, toko, online, alam, guna, faklor, p... |RPL

Aplikasi ini bahasa PHF dan data pendukungnya _|[aplikasi, bahasa, simpan, data, dukung, guna, kensultasi, aplikasi, gejala, gejala, sakit, guna, tingkat, yakin, gejala, sakit,pilin, sil, __ |Data Scien.

Android adalah sistem operasi berbasis linux di smartphone yang memiliki multifungsi sening...|[android, sistem, operasi, basis, multifungsi, bantu, kineria, guna, unagul. android kode, sumber, buka, aplikasi, sedi_lJaringan | |

Pada penelitian ini, dilakukan Kasiikasi dokumen Tugas Akhir di Teknik Informatika UMW, Per... telii, Klasifikasi, dokumen, tugas, teknik, informatika, masalah, hadap, sulit, cari, informasi, sult, kategori, dokumen, ta, bidang, min._|Data Scien
digital merupakan sistem penting yang berguna sebagai kebutuha... |[pustaka, sistem, guna, butuh, informasi, keleksi, pustaka, online, public, access, catalog, sedia, pustaka, guna, koleksi, buky, pust.. |RPL

Laptop memiliki peran penting dalam pekerjaan senari-hari. Performa laptop sangat dipenaar... |[Iaptap, peran, kerja, f, forma, laptop, kondisi, laptap, rusak, salah, satu, sebab, isi, penuh akibat, pana...|Jaringan

PT PJB UP Paiton memiliki banyak karyawan yang dibagi dalam bermacam-macam divisi, jum... [bagi, visi, tuntul, kinerja, sarana, tunjang, sehat, mana, sedia, inik, khusus, sistem, ambil, putus, upaya, data, olah, simpul, tentu, .. | Data Scien.

Tenaga kerja Indonesia adalan warga Negara Indonesia laki-1aki maupun wanita yang sedang...tenaga, keria, indonesia, waraa, negara, indonesia, laki,Iaki, wanita, kerja, neger, tenaga, kerja, indonesia, jangka, kerja, tentu, das... RPL

merupakan salah satu sistem informasi kesehatan yang telah digunakan pada b.

salah, sistern, informasi, sehat, camat, kabupaten, malang, masalah, tukar, data, sister, sistem, diri, masalah, terap, senice, jem

[RPL

Rekam medis merupakan suatu berkas dari hasil kesehatan, rekam, medis, berkas, sil, sehat, obat, layan, pasien, teliti, masalah, awas_informasi, rata, beri, Iayan, sehat, . tinggi, ag...|Data Scien.
PT.Kereta Api Indonesia (PERSERO) adalah perusahaan yang bergerak pada jasa ransporta...|[reta, api, ndonesia, sero, usaha, gerak, jasa, fransporiasi, reta, api, operasi, reta, api, reta, api, utama, tUju, buat, sistem, pala, unit... Data Scien
Universitas Walang adalah universitas yang berada di kota m malang, universitas, kota, malang, dir, universitas, malang, fakultas, program, sarjana, studi, program, studi, strats, pr.. |RPL
Aglaonema merupakan tanaman hias daun yang memiliki nilai keindahan pada variasi daun, ... ltanam, hias, daun, nila, indah, variasi, daun, motif, wara, bentuk, daun, tumouh, suhu, kena, sinar, langsung, kondisi, ideal, tempa... Jaringan
Mocaf dapat dihitung sebagai makanan yang lebih murah dalam tepung. Dalam membuat mo... hitung, makan, muran, tepung, tani, butuh, sinar, sumber, utama, proses, efing, hujan, mera, proses, ering, singkong, hambat, sin... Jaringan
Twitter merupakan salah satu Social Networking yang pengguna untuk men.. {witter, salzh, social, networking, boleh, guna, baca, karakler, dasar, survey, juta, twee, kirim, bwitter, data, data, publik, politi, tokoh, . [Data Scien
Work Order Android (Wondroid) merupakan sebuah apiikasi surat perintah kerja yang dikemba..[android, aplikas|, surat, keria, kembang, kata, malang, realisasi, kerja, aplikasi, terap, tanggap, faktor, guna, hasil, terap, aplikasi, te..|RPL

istem informasi rumah sakit (SIMRS) adalah bisnis menyajikan informasi yang a...[sistem. informasi rumah, saki, bisnis, saji, informasi, akurat, butu, dukung, fungsi, proses, amobil, putu..[RPL
Pencarian informasi melalui portal burs a lowongan kerja memanfaatkan mesin pencari (searc...[car, informasi, portal, bursa, lowong, kerja, mesin, cari, search, engine, situs, layan, sil carl, sistem, dasar, sama, query, input, tam... Data Scien.
istem Informasi Manajemen Wutu (SIMUTL) adalah implementasi SPHI di Universitas Muha... |[sistem, informasi, manajemen, mutu, implementasi, universitas. malang, laksana, badan, mutu, akademik, studi, rancang, bangun... RPL
Android adalah sistem operasi berbasis linux di yang memiliki multifungsi sehing... [android, sistem, operasi, basis, multifungsi, bantu, kinerja, guna, unggul, android kode, sumber, buka, aplikasi, sedi... [Jaringan
mendokumentasikan semua kegiatan yang telah dilakukan oleh komunitas akademik UMM. B... |[dokumentasi, giat, komunitas, akademik, tabloid, online, akses, mahasiswa, tabloid, cari, guna, sulit, informasi, butuh, dasar, mas... |RPL
Iniversit Malang adalah universitas swasta Ayang berpusat di malang, universitas, swasta, akreditasi, pusat kampus, barang, universitas, malang, siswa, hilang, barang, barang, ce... RPL
Bahasa Indonesia terdapat sebuzh golongan kata yang disebut ambigu. Kata yang ambigu m..._|[bahasa, indonesia, golong, ambigu, ambigu, maksud, kalimat, nyata, beda, manusia, mampu, linguistik, makna, ambigu, sulft, ma... |RPL

asus tindak kejahatan seperti , penculikan, pencurian, dil masin .. findak, janat, , aniaya, culik, euri, jarang, objek telit, jahat, ingkup, jahat, bajak, software, carding, fipu, online, telit, ... Data Scien
lasifikas adalah suatu teknik dalam melakukan kategor pada dokumen yang memiliki jumla...[Kiasifikasi, teknik, dokumen, isi, dokumen, telit, usul, nasil, kiasifikasi, kalimat, level, ranah, kognitif, bloom, proses, identifikasi, da... [Data Scien.
Banyaknya jumal peneliian yang dinasilkan sefiap tahunnya, pencarian atau pe...|[banyak, jumal, telf, hasil, tahun, sebab, cari, ambil, informasi, jumal, teli, sult tufis, teli, aju, sistem, ekstraksi, informasi, jurnal, L. [Data Scien.
oftware Defined Network (SDN) merupakan sebuah kansep pendekatan baru dalam jaringan...|[software, defined, network, konsep, dekat, jaring, Gesain, bangun, jaring, Kamputer, konsep, data, plane, control, plane, kansep, ko... [Jaringan
indonesia merupakan daerah tropis yang kaya akan hasil sumber daya alam. Salah satu hasil... [indonesia, daerah, iropis, kaya, sil, sumber, daya, alam, salah, umbi, umbi, singkong singkong, beras, kenal, beras, a...Game
inakona memnakan salan sall makanan kava akan karohidral_selain il lerdanal kandung_lisinakana_salah_makan kaxa kamohidal kanduna_aiziorofein vitamin kalor lemak sinqkond_sumber nandan sinakond manf_Game

4« Il |

JFormDesigner Evaluation
Gambar 2. Interface Preprocessing Data.

[

Pada Gambar 3 saat tombol “Pelatihan” di klik, setelah klik tombol “Load Data Latih”, pada
console Netbeans, akan muncul proses tokenizing dan cleaning. Pada proses ini, kalimat pada
dokumen akan dirubah menjadi dokumen, kemudian dilakukan proses pembersihan dengan
stopword removal dan stemming.

Output - other (run) & =
Wp| 125 sparcermenc adaisn iayaman uncak mamecep sshagai Cempat Tinggal Gmenk fisews dengan meEDAYAT GAlam wAET: tertenti. DAlam conton ini, mengemikaran Kasus ten|~
» eant
Document = Pertumbuhan Malware Android telah meningkat secara signifikan seiring dengan majunya jaman dan teknik dalam
Cleaning pertumbuhan malware android telah meningkat secara signifikan seiring dengan majunya jaman dan meningkatnya keragaman teknik dalam pem;emb‘zl
Tokenize [tusbuh, malware, android, maju, jaman, ragam, teknik, android, teknik, machine, learning, pola, statis, malware, android, tingkat, akuras
Document Kriptografi yakni disiplin ilmi yang menggunakan persamsan matematiks keviks melakukan proses dekripsi sampai enkripsi_ Teknik ini memakai
Cleaning kriptograTi yakni disiplin ilmi yang menggunakan persamasn matematika keviks melakukan proses dekripsi sampai enkripsi teknik ini memakai
Tokenize = [ilmu, sama, matematika, proses, enkripsi, teknik, ubah, pesan, bentuk, kode, kode, teliti, rotasi, rotasi, citra, poros, citra, tuju, inf
Document Gas LEG (liquefied petroleum gas) adalah gas minyak bumi yang dicairkan, kompomennya di dominasi propane dan busane, Dampak buruk gas LEG
Cleaning = gas 1pg liguericd pevroleum gas sdslsh gas minysk bumi yang dicairkan komponennys di dominasi propane dan busans dempak buruk gas 1pg terd
Tokenize [gas, lpg, liguefied, gas, gas, miny=k, bumi, cair, komponen, dominasi, propane, butane, dampak, buruk, gas, lpg, mudesh, bocor, emas, laku
Document Analisis sidik jari tangan adalah salah satu metode bicmetzrik untuk karakter Anal sidik jari dikembangkan sebaga
Cleaning anzlisis sidik jari tangan adalah salsh satu metode biometrik untuk karakver nalisis sidik jari di sebagai
Torenize [2nalisis, sidik, jari, tangsn, salah, karakter, analisis, sidik, jari, kembang, salsh, fungsi, ocak, potensi, interpretasi, pola, sidik,
Document = Ind negara kepul yang terdiri dari berbagai macam suku dan budaya serta bahasa yang berbeda-beda. Salsh satunya adalah
Cleaning indonesia merupakan negara kepulzuan yang terdiri dari berbagei mecam suku dan budays serta bahasa yang berbeda beda salsh satunya adalah
Torenize = [indonesiz, negara, pulau, suku, budays, bahasa, beda, bada, sslah, satu, bshasa, masyarakst, barat, pulau, bashass, bahasa, sifat, homofon
Document UPPEH Dinas Scsial dan Tenags Kerjs Kota Batu ini, satu dari It yang belum sistem
Cleaning uppkh dinas sosizl dan tenags kerjz kotz batu ini merupaksn satu dari beberspa instansi yang belum sistem informasi
Tokenize [dinas, sosial, tenags, kerja, kova, batu, instansi, sissem, informasi, mansjemen, olah, data, dasa, akpivicas, manual, jadi, inssansi, ¥i
Document VANET ialah salsh satu jenis jaringan Ad Hoc yang berfungsi sebagai jaringan wireless dengan berberapa mobile node yang tidak mempunysi ro
Cleaning = vanet ialsh salsh satu jenis jaringan ad hoc yang berfungsi sebagai jaringan wireless dengan berberspa mobile node yang tidak mempunysi zo
Tokenize [salzh, jenis, jaring, fungsi, jaring, wireless, beraps, mobile, node, router, node, fungsi, rouser, cari, angan, jalur, node, jaring, nod
Document = Opini publik marupakan salsh sacu instrumen yang biss digunakan untuk melskukan evalussi Ternadap sustu kegiatan. Pemelitian ini dilandasi
Cleaning opini publik merupakan salah satu vang bisa untuk Lakuk evaluasi suatu ki T 1it: ini diland
Tokenize [publik, salah, inscrumen, evaluasi, giat, teliti, tingkat, kualitas, laksana, giat, latih, aplikasi, informasi, serta, tampung, manfaat,
=

Gambar 3. Tokenizing dan Cleaning Document

Kalimat yang sudah dilakukan proses pembersihan akan masuk ke dalam Bag Of Words,
yaitu tempat frekuensi terms pada suatu dokumen, seperti pada Gambar 4.

Output - other (run) s | =
a5 oz -

1 Bag Of Words [[tumbuh=1], [malware=8], [android=3], [maj [ragam=1], [veknik=2], [stati==1], [t

L 2 Bag Of Words 1, [sama=l], [matemacika=1], [prose. 1, [teknik=1], [ubah=2], 1, [zot
E| s Bag of Woras 1, [lpg=s], [liquefisd=1], [minyskel], [bumi=i], (caiz=1l, [ 1 t 1. (butene=il, [dempai=1l, [bu
op ¢ Bag OF Wozas [tanslisis=dl, (sidik=7], [jsri=3], (tangsn=3], (sslsh=2], [ksrsktes=sl, (kembang=il, [fungsi=1l, (otsk=l], [potemsi=3], (intespretasi
5 Bag 0f Wozas [tindonesiz=1], (megara=l], (pulau=z], (suku=1], (budaya=l], [bahass=7], (beds=2], [salsh=1], [satu=l], [masysrakac=1], (baravell, (=i

& Bag Of Words [[dinas=1], [sosia . [tenaga=1], [kerj 1, [kota=1], [batu=l], [instans: 1, [sistem=%], [informasi=3], [manajemen=1], [olal 1. r

7 Bag Of Weozds [[salah=1], [Jazing=91, [fungs: 1, [wireless: 1, [mcbile=3], [node=4], [zoute. 1, [ear. 1, [angal 1, [Jaluz

8 Bag Of Words [ [publi: [instrumen=1], [evaluasi=l], [gia [telici=1], [tingkat=1], [kualitas=l], [laksanz=2], [latih=3], [aplikas

5 Bag Of Words [[faktor=4], [hasil=1], [voko=4], [online=S], [salah=1], [satu=1], [bangun=1], [hubung=4], [langgan=1], [guna=6], [alam=3], [penuh=1],

10 Bag Of Words [[aplikasi=3], [bahasa=1], [simpan=1], [data=1], [dukung=1], [guna=Z], [konsultasi=1], [gejala=4], [sakit=3], [tingkat=1], [yakin=1],

11 Bag 0F Wozds [tandzoid=s], (sistem—i], [operasi=z], 1, tmalvifungsi=ll, (bsntu=1], [kinezja=1], [guns=1], [unggul=il, (kazskteriswik=1], [k

12 Bag Of Wozas [feelivi=z], [klasifixas |, [vekmig=z], (informevika=z], (masslan=1], (madep=1], (sulic=2], [eari=1], [infoz

12 Bag Of Wozds [[pustaka=4], [sistem=4], [guna=5], [butuh=1], [informasi=2], [koleksi=2], [onlin: 1, [public=1], [access=l], [catalog=l], [sedia=l],

14 Bag Of Weras [tleptep=s], [pezan=ll, (xezje=1], [ri=1], [forma=ll, [kemdisi=l], [rusak=ll, [salah=ll, (savu=1], [sebab=ll, [isi=l], [pemuh=ll, [ave

15 Bag Of Words = [lbagi=ll, [visi=1), [cunvac-ll, [kinerjacll, [sazeme=1], [canjeng=il, [sehav=ll, [manacil, [sedie=i], [Klimik=1], [xhusus=1], [sisvem

16 Bag Of Words [[tensga=14], [kerjs=23], [indonesis=3], [wargs=1], [negara=l], [laki=2], [wanita=l], [neger=3], [jangks=1], [centu=1], [dassr=1], [j=

17 Bag OF Wozds [tsalab=l], [sistem=il, (informasi=3], (sshst=2], [csmat=l], [ksbupsten=l], [mslsng=l], (mssslsh=z], [tuksz=2], [dats=3], [dizi=ll, [

18 Bag OF Wozds [tzekem=z], [mediz=2], (berkss=1], [sil=3], [sehat=2], (obat=1l, (lsysn=2], [pssi=mn=2], (teliti=1], [masalsh=2], [swa==1l, [informasi=

15 Bag 0f Wozas [tzeca=3], [spi=3], [indonesis=1], [serc=ll, [ussha=ll, (gersk=l], [jass=ll, [cransporcasi=l], [operasi=l], [ucema=ll, [cuju=z], (bust

20 Bag Of Wozds = [[universitas=3], [malang=3], [kewa=ll, [diri=1], [fakultas=l], [(program=23], [sarjams=l], [studi=Z], [strata=l], [magister=l], [dektoxr

21 Bag Of Words [[tanam=3], [hias=1], [daun=3], [nila=3], [indal 1, [variasi=1], [motif=1], [warma=1], [bentuk=3], [tumbuh=1], [suhu=3], [kena=1l], [s

22 Bag Of Words [[hitung=2], [makan=1], [murah=1], [vepung=1], [tani=3], [butuh=1], [sinar=1], [sumber=1], [utama=1], [proses=4], [ering=§], [hujan=1]

23 Bag Of Words [[twitter=3], [salsh=1], [socisl=l], [networking=1], [bolsh=1], [guna=2], [baca=1], [karskter=1], [dassr=z], [survey=1], [juts=1], [tw

24 Bag OF Wozds [tsndzoid=z], (splikssi=s], [surst=1], (kezjs=2], (kembang=ll, [kota=ll, (mslang=ll, [rsslisssi=ll, [tersp=2], [tanggsp=1], [fsktor=i]

25 Bag 0f Wozas = ({sister=3], [informesi=3], [memajemsn=3], (rumsh=S], [sakiz=Sl, (bisnis=l], [saji=l], [skurst=1], [bucun=ll, [Sukung=1], (fungsi=l],
26 Bag Of Words [[cari=4], [informasi=5], [portal=l], [bursa=1], [lowong=1], [kerja=l], [mesin=1], [search=1], [engine=1], [situs=1], [layan=1], [sil=~

< f

Gambar 4. Bag of Words dari Setiap Term didalam Document
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Gambar 5 menunjukkan hasil setelah terms masuk kedalam Bag Of Words, masing-masing
term yang ada didalam dokumen akan dibobot menggunakan TF-IDF.

Qutput - other (run) 2 \ .

1 TF-IDF . €50483], [maju=1,335792], [jaman=:
TF-IDF i . . = 8221, [prose 2

E s reemor
&y 4 Tr-IOF
s Tr-IoF
TF-IDF

TF-IDF

& TF-IDF

s TF-IDF

10 TF-IDF

11 TF-IDF

12 TE-IOF

13 TF-IDF

14 TE-IOF

15 TF-IDF

16 Tr-IOF

17 TF-IDF

18 TF-IDF

15 TF-IDF

20 TF-IDF

03381, [fungsi=:
13843], [eva
1. lonline=d

5033071, [api=11,315787], [ind:
4781031, lang=2, 43874

87401, (mila=l,

[butuh=0,
133431, [gun:

201, [manajemen=3,4325601,
1. foorcal=z 1133431, fbursa=2 1133431. [lowonos:

Gambar 5. Perhitungan TF-IDF

TF-IDF yang sudah terhitung dimasukkan ke file excel yang kemudian akan menjadi data
latih dan data uji pada proses NWKNN. Data latih berupa excel yang sudah ada kemudian di load
untuk diproses, seperti pada Gambar 6

: Qutput - Skripsi (run)
W

Data Ke—

Jarak Kelas Original

o

L)
1
1
4
1
4
1
4
4
1
L)
1
1.
L)
L)
1
4
1
1
4
1
1
1
1
L)
4

Gambar 6. Load Data Latih Proses NWKNN

3.2 Pengujian Sistem
3.2.1 Pengaruh Variasi Nilai K

Pada pengujian sistem ini dilakukan perbandingan performa nilai k dari 20 variasi nilai k
yaitu 1 — 20 dengan nilai e yaitu 2 dan 4 . Tabel 7, Tabel 8, Gambar 7, dan Gambar 8 berikut
merupakan hasil akurasinya.

Tabel 7. Pengaruh Variasi Nilai k dengan Nilai e =2
Akurasi Perbandingan Data (%)
Nilai e Nilaik  90%:10% 80%:20% 70% : 30%
2 76,92308 42,30769 43,58974
3 30,76923 26,92308 38,46154

20 6153846 3461538  46,15385
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Pengaruh Variasi Nilai K dengan E =2

100
80
A
40 V
20
0

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15 16 17 18 19
—90% : 10% 80% : 20% 70% : 30%
Gambar 7. Grafik Perubahan Nilai k dengan Nilai e = 2

Tabel 8. Pengaruh Variasi Nilai k dengan Nilai e = 4
Akurasi Perbandingan Data (%)
NilaiE  Nilaik 90%:10% 80%:20% 70% :30%
2 69,23077 42,30769 43,58974
4 3 30,76923 26,92308 38,46154

20 6153846 3461538  46,15385

Pengaruh Variasi Nilai K dengan E=4

80
60
40

20

12 3 45 6 7 8 9 1011 12 13 14 15 16 17 18 19
90% : 10% 80% : 20% 70% : 30%
Gambar 8. Grafik Perubahan Nilai k dengan Nilai e = 4

Berdasarkan hasil skenario pengujian pada variasi nilai k 1-20 dengan e = 2 dan e = 4,
nilai akurasi cenderung naik turun disetiap rentang jumlah data. Hal ini menunjukkan bahwa
perubahan nilai K pada rentang data latih jika semakin besar nilainya maka jumlah data yang
mendominasi masuk kedalam ketetanggaan yang telah ditentukan. Untuk mendapatkan nilai k
optimal, masing-masing nilai k pada rentang data di rata-rata.

Tabel 9. Rata-rata Nilaik padae =2dane=4
Rata-rata Nilai k

Nilai k e=2 e=4
2 542735 51,7094
3 32,05128 32,05128
20 474359 47,4359

Max (17) 60,25641 59,82906
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Hasil Tabel 9 dari perhitungan rata-rata ditemukan bahwa nilai k optimal berada pada e =
2, dan e = 4 dengan nilai k = 17.

3.2.2. Pengaruh Variasi Nilai E
Pada pengujian sistem ini dilakukan perbandingan performa nilai k = 17 dengan variasi
nilai e yaitu 2, 4, 6, 8, 10, 12. Tabel 10 dan Gmabar 9 berikut merupakan hasil akurasinya :

Tabel 10. Nilai Bobot Setiap Kategori Kelas Berdasarkan Nilai e
Akurasi Perbandingan Data (%)
Nilaik Nilaie 90%:10% 80%:20% 70% : 30%

2 69,23077 57,69231 53,84615
4 61,53846 61,53846 56,41026
17 6 53,84615 65,38462 56,41026
8 53,84615 65,38462 56,41026

10 53,84615 65,38462 56,41026
12 53,84615 65,38462 56,41026

Pengaruh Variasi Nilai E dengan K= 17

80
60
40
20
0
1 2 3 4 5 6
90% : 10% 80% : 20% 70% : 30%

Gambar 9. Grafik Perubahan Nilai e dengan Nilai k = 17

Berdasarkan Tabel 11 hasil skenario pengujian pada variasi nilai e = 2, 4, 6, 8, 10, 12
dengan k = 17, nilai akurasi cenderung stabil disetiap rentang jumlah data. Hal ini menunjukkan
bahwa perubahan nilai e pada rentang data latih tidak memiliki pengaruh perubahan akurasi yang
besar. Untuk mendapatkan nilai e optimal, masing-masing nilai e pada rentang data di rata-rata.

Tabel 11. Rata-rata Nilai e Pada k = 17
Nilai k Nilai e AVG

2 60,25641

4 59,82906

6 58,54701

17 8 58,54701
10  58,54701

12 5854701

Max (2) 60,25641

Hasil dari perhitungan rata-rata ditemukan bahwa nilai e optimal pada k = 17 dengan variasi
nilai e yang telah ditentukan yaitu e = 2. Maka dapat disimpulkan bahwa klasifikasi abstrak jurnal
repositor Teknik Informatika UMM menggunakan algoritma NWKNN diperoleh nilai optimal k =
17dane=2.

4. Kesimpulan

Berdasarkan hasil penelitian menggunakan metode Neighbor Weighted K-Nearest
Neighbor (NWKNN), ada beberapa tahapan yang telah dilakukan. Tahap pertama adalah
preprocessing abstrak yang dilakukan ada beberapa tahap meliputi tokenizing, case folding,
filtering, dan stemming. Kemudian dilakukan term weighting menggunakan TF-IDF yang dimana

Klasifikasi Abstrak Jurnal Repositor di Teknik Informatika UMM...
Andjani Chaerun Nisha, Gita Indah Marthasari, Galih Wasis Wicaksono



304 ISSN: 2714-7975; E-ISSN: 2716-1382

hasil dari proses tersebut digunakan untuk menghitung jarak ketetanggaan. Proses NWKNN
diawali dengan tahap perhitungan jarak ketetanggaan menggunakan Euclidean Distance. Hasil
dari jarak tersebut dilakukan pengurutan / sorting guna memudahkan perhitungan. Setelah itu
masuk ke tahap pembobotan kategori pada data latih dan dari hasil pembobotan dilakukan
perhitungan score untuk menentukan kelas prediksi. Tahap terakhir adalah menghitung tingkat
keakurasian dimana membagi jumlah data benar sesuai dengan diprediksi dengan jumlah total
data latih. Sehingga didapatkan nilai optimal k = 17 dan e = 2 pada setiap rentang data latih
dengan rata-rata akurasi sebesar 60,25641026%.

Daftar Notasi

k ' jumlah data iterasi
el/exp : exponent

Weight(i) : Bobot Per Kategori.
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